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Dans le domaine de 'apprentissage automatique (machine learning), les
méthodes basées "ensembles" (combinaisons de plusieurs algorithmes d’ap-
prentissage pour améliorer les performances) sont de plus en plus utilisées
depuis plusieurs années. Beaucoup de méthodes de ce type ont été proposées
notamment pour des taches de classification.

Ces derniéres années, les recherches en apprentissage automatique ont
fait apparaitre (au moins) deux grandes familles de méthodes permettant de
combiner des classifieurs :

1) L’utilisation d’un ensemble de modéles. Les techniques les plus connues
sont le bagging et le boosting par exemple.

2) L’utilisation d’un algorithme hybride permettant d’associer nativement
lapprentissage simultané de deux (ou plus) algorithmes « locaux » au sein
d’un algorithme unique « globaly». Contrairement & la premiére approche, les
classifieurs « hybrides » apprennent comment combiner au mieux les sorties
des différents algorithmes. On citera par exemple LMT (Logistic Model Tree)
[1] ou EML-Tree (Extreme Learning Machine Tree) [2].

Dans le cadre de ce stage, nous souhaitons explorer la deuxiéme voie
énoncée ci-dessus et ainsi examiner I'apport des modéles hybrides pour une
tache de prédiction de séries temporelles. On étudiera notamment comment
adapter les algorithmes existants pour cette tache particuliére.

Ce travail sera mené dans le cadre d’une application industrielle de pré-
diction d’utilisation de ressources de cloud computing et la minimisation de
leur infrastructure (maitrise de la consommation d’énergie).
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